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背景

❖ ソフトウェアプロジェクトは費用と納期を超える傾向
➢ 66%のプロジェクトが予算超

➢ 33%のプロジェクトが納期超

❖ 本論では、納期に関係するデータを対象にする
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２つの寄贈（Contributions）

❖ プロジェクトの遅延リスクを構成する不具合の特徴を示す
➢ discussion time, waiting time, issues type, number of 

repetition task, percentage of delayed issues that a 
developer involved with, developer’s workload, issue 
priority, number of comments, changing of priority, number 
of fix version, number of affect version, number ofissue link, 
number of blocked issues, number of blocking issues, 
changing of description, reporter reputation

❖ 上記のバグの予測モデルを構築する
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データセットとメトリクス

❖ 3000以上の不具合数を誇るプロジェクトを選定。
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データセットとメトリクス

➢ Discussion time

➢ Waiting time

➢ Type

➢ Reopendされる回数

➢ Priority

➢ Priorityの変更

➢ コメント数

➢ Fix version数

➢ Affect version数

➢ Issue link数

➢ Block数

➢ Descroptionの変更

➢ 報告者の評判*

➢ 開発者の労働量
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リスクの要因

❖ 重み付けを行って、予測する
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予測モデル構築

❖ L1-panalized logistic regression modelを用いる

❖ それぞれのアルゴリズムで予測モデルを構築する。

❖ ランダムフォレスト

❖ ニューラルネットワーク

❖ 決定木（C4.5）
❖ ナイーブベイズ

❖ NB木
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MMCEとMMAE

❖ Macro-averaged Mean Cost-Error

❖ Macro-averaged Mean Absolute Error
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結果
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まとめ

❖ 重みを使った予測モデル構築
➢ プロジェクトによってメトリクスの影響度が違っている

❖ Top 3 factor
➢ 開発者が遅延不具合に巻き込まれている比率

the percentage of delayed issues that a developer involved with
➢ discussion time
➢ Reopendされる回数

the number of times that issue is reopend

❖ ランダムフォレストが優秀

➢ Precision=0.9, F-measure=0.8
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駄スライド
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